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Аннотация
В работе исследуется возможность использования языковых моделей (LLM) для авто-

матической разметки семантических ролей (Semantic Role Labeling, SRL) в русскоязычных
текстах. Предложен подход на основе few-shot обучения с использованием корпуса FrameBank.
Проведено сравнение эффективности модели Gemini 2.5 Flash с традиционными методами
SRL.

Введение
Семантические роли (агенс, пациенс, инструментатив и др.) являются важным аспектом линг-
вистического анализа. Большинство современных подходов к SRL основаны на статистических
методах и специализированных нейросетевых архитектурах. В данной работе исследуется по-
тенциал современных LLM для этой задачи, что особенно актуально для русского языка с его
богатой морфологией.

В этой работе используется few-shot подход: модель получает инструкцию, примеры разметки
и целевое предложение, и на основе их предсказывает семантические роли. Примеры и тестовые
данные берутся из размеченного русскоязычного корпуса FrameBank. Моделью решаются сразу
две задачи: выделение аргументов предиката и разметка их семантических ролей. Результаты
для этих задач оцениваются раздельно. Для оценки качества разметки используются классиче-
ские метрики машинного обучения: precision, recall, F1. Предложенный подход сравнивается с
результатами из [4].

Результаты

Таблица 1: Сравнение эффективности моделей
Модель Precision (арг.) Recall (арг.) F1 (арг.) F1 (роли)
Базовая [4] 74% 85% 79% 83%
Gemini 2.5 Flash 88% 85% 86% 83%

Как итог, 62% предложений получили разметку, полностью совпадающую с корпусной. В
задаче нахождения аргументов LLM справляется значительно лучше, чем базовая модель, осно-
ванная на синтаксических признаках.

Основные проблемы:

• Трудности с извлечением аргументов из сложных синтаксических конструкций

• Путаница между семантически близкими ролями (напр. адресат/контрагент)

Заключение
LLM демонстрируют сопоставимую со специализированными моделями эффективность в задаче
SRL. Большинство ошибок связаны со сложностью системы ролей, а не с пониманием языка.
Предложенный подход может быть использован для автоматической и полуавтоматической раз-
метки корпусов. Перспективным направлением является разработка более простых систем ролей,
которые могут быть размечены даже неподготовленным человеком, и применение этого метода
к ним.
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