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Введение и предпосылки

Градиентный бустинг по-прежнему часто превосходит DL на
табличных данных (но есть еще трансформеры)
Недооценённый аспект: эмбеддинги числовых признаков
Цель — изучить, как более выразительные эмбеддинги могут
улучшить DL
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О проекте TabM

Репозиторий: http://github.com/yandex-research/tabm
Основные цели:

Разработка SOTA-архитектур для табличных данных
Изучение альтернатив классическим GBDT-моделям
Исследование способов представления признаков, особенно
числовых
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Основная идея

Вместо прямой подачи скалярных признаков — перевод их в
векторы (эмбеддинги)
Эти эмбеддинги затем обрабатываются стандартным backbone
(MLP, Transformer и т.д.)
Эмбеддинги можно строить различными способами: от простых
линейных до периодических
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Разные подходы к эмбеддингу

Piecewise Linear Encoding (PLE) — биннинг + линейная
интерполяция
Периодические функции — sin(2πcx), cos(2πcx), параметры c
обучаемые
Классические блоки DL — линейные слои, ReLU и т.п.
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Комбинации моделей

Backbone + Embedding:
Backbones: MLP, ResNet, Transformer
Embeddings: PLE, Periodic, Linear/ReLU, AutoDis

Пример: MLP-PLR, ResNet-T-LR, Transformer-PLR
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Какая работа была проделана

Изучена статья On Embeddings for Numerical Features in Tabular
Deep Learning от команды Яндекса
Запущены уже существующие эксперименты проекта TabM
Предприняты попытки сделать модель вида MLP-PLR и
проверить ее эффективность
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Будущая работа

Хотим улучшить бенчмарки за счет более обучаемых
периодических эмбеддингов
Отследить насколько хорошо они обучаются (или насколько
плохо)
Попробовать сделать их более обучаемыми за счет какого-то
кастомного оптимайзера
Регуляризация на веса:

L2 на параметры частот
Total Variation Loss: TV (w) =

∑
i |wi − wi+1|
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